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INFORMASI ARTIKEL ABSTRAK

- Histori arftikel: Abstract-
N MNaskah masuk, Juni 2023 Supporting the diagnosis of epilepsy is to use EEG. However, this step
- Direvisi, Juli 2023 takesa relafn-ely long time and requires experts. In order to distinguish
- Diiterima. Juli 2023 between epileptic and normal EEG signal patterns, a funumn}s needed
for each pattern. Based on these features, EEG signals are identified
@ and classified using Classifiers. The characteristics that will represent
the epileptic and normal EEG signals come from mean, standard
~ deviation and energy characteristics. The electrodes used are a
N superposition of FP1 and FP2. The extracted signal is based on time-
- frequency domain ch: ristics using dwt Daubechies 8 (db8). The

ability of the characteristics to distinguish epileptic EEG signals from
normal EEG signals was analyzed using the F score feature selection
method. The best selected features were tested using the Back
)

Propagation Neural Networks (BPNN), K-Nearest Ngighbot(KNN),
E Suppoit Vector Machine and Extreme Leaming Machine (ELM)
classification algorithms. The DWT-based technique with the Extreme
Learning Machine classification has an accuracy of 98% at D5 using

the standard deviation featnre While the enercv characteristic  the
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sinyal EEG normal kap Back P jon metode DWT (db8). Sedangkan Pada B
Neural Networks (BPNN), K-nearest Neighbor gambar 3 menunjukkan sinyal EEG normal FP12
(KNN), Support Vector Machine dan Extreme dan gambar 2 memunjukkan Dekomposisi enam
Learning Machine (ELM). level sinyal EEG normal FP12 menggunakan
metode DWT (dbs).
Tabel 1. Hasil Klasifikasi D4 pada ciri standar deviasi Koefisien sinyal epilepsi dan normal yang terbenruk
No Model Akurasi (%) DI, D2, D3, D4, D3, D6, A6 kemudian dihitung nilai
1 BPNN mean, energi dan  standardeviasinya. Secara
2 ENN 85 keseluruban, terdapat 42 fitur yang dickstrak. Hasil
i SVM 95 firur terbaik setelah melalui seleksi ciri F-score
4__ELM % adalah  vekior fitr standar  deviasi D5,
. standardeviasi D4, energi DS, energi D4,
Tabel 2. Hesil klasifikesi D5 pada ciri standar deviasi standardeviasi D6, energi D6, standar deviasi D3,
- - dardevi D2, energi D3, energi D2,
e Mode] Alrasi (%) dard i DI, energi D2, mean D3, mean D4,
1 BPNN 92 ¥
2 KNN 88 mean D6, mean D5, mean D2, mean DI. Hasil
3 SVM as seleksi fitur yang terbaik kemudian diklasifikasi Reviewer July 30, 2023
4  ELM 98 dengan BPNN, KNN, SVM dan ELM yang di Apa kekurangan dari hasil penelitian ini, sehingga dijadikan
tunjukkan pada tabel 1, tabel 2, tabel 3, tabel 4, tabel scbagai saran untuk perbaikan penelitian sclanjutnya
Iahgl_!.Hne.ul klasifikasi D6 pada ciri standar deviasi 5 dan tabel 6. £ Reply ¥ Resoive
No Model Alairasi (%)
1 BPNN 88 4. Kesimpulan| Reviewer
1 KNN 80 Setelah dilakuk i sinyal, perhi Buat dalam kalimat deskriptif
3 SVM 90 ekstraksi ciri, seleksi ciri dan klasifikasi maka dapat
4 _ELM 20 i sebagai berikut:
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sinyal EEG normal kap Back P " metode DWT (db8). Sedangkan Pada B
Neural Networks (BPNN), K-nearest Neighbor gambar 3 menunjukkan sinyal EEG normal FP12
(KNN), Support Vector Machine dan Extreme dan gambar 2 menunjukkan Dekomposisi enam
Learning Machine (ELM). level sinyal EEG normal FP12 menggunakan
metode DWT (dbs)
Tabel 1. Hasil klasifikasi D4 pada ciri standar deviasi Koefisien sinyal epilepsi dan normal yang terbentuk
No Model “Akurasi (%) DI, D2, D3, D4, D5, D6, A6 kemudian dihitung nilai
1 BPNN mean, energi dan standardeviasinya. Secara
2 KNN 85 keseluruban, terdapat 42 fiur vang diekstrak. Hasil
3 SVM a5 fitur terbaik setelah melalui seleksi ciri F-score
4 _ELM 97 adalah  vektor fitr  standar  deviasi D5,
. standardeviasi D4, energi D5, energi D4,
Tabel 2. Hasil klasifikasi DS pada ciri standar deviasi standardeviasi D6, energi D6, standar deviasi D3,
— - dardeviasi energi D3, energi D2,
?D BPNN Model M;:m':%) dard DI, energi D2, mean D3, mean D4,
2 KNN 88 mean D6, mean D5, mean D2, mean DI. Hasil
3 SVM 05 seleksi fitur yang terbaik kemudian diklasifikasi Reviewer
4 FIM 08 dengan BPNN, KNN, SVM dan ELM vyang di Apa kelkurangan dari hasil penelitian ini, sehingga dijadikan
runjukkan pada tabel 1, tabel 2, tabel 3, tabel 4, tabel scbagai saran untuk perbaikan penclitian sclanjutaya
Tabel 3. Hasil klasifikasi D6 pada ciri standar deviasi 5 dan tabel 6.
No Model Akurasi (%)
1 BPNN 88 4. Kesimpulan Reviewer July 30, 2023
2 KNN 80 Setelah dilakuk i sinyal, Busat dalarn kalimat deskeiptif
3 SV 90 ekstraksi ciri, seleksi ciri dan klasifikasi maka dapat
4  FELM 90 " bebagai berikut] £ Reply ¥ Resolve
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